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   งานวิจยันีมี้วตัถปุระสงค์เพ่ือค้นหาเทคนิคด้านเหมืองข้อมลู เพ่ือสร้างโมเดลการวิเคราะห์
โรคอตัโนมตัทิดสอบประสทิธิภาพในการจําแนก (Classification) สําหรับข้อมลูทางการแพทย์ โดย
ทดลองกบั 7 อลักอริทึม ซึง่ประกอบด้วย Naïve Bayes,Multilayer Perceptron,Radial Basis 
Function Network, Support Vector Machine, K-Nearest Neighbor, Decision Tree, Ripper 
ทําการศึกษาเปรียบเทียบวิธีลดคณุลกัษณะท่ีเหมาะสมด้วยวิธี Correlation-based Feature 
Subset Selection (CFS) และวิธี Feature selection method based on correlation measure 
and relevance & redundancy analysis (FCBF) รวมถึงทดสอบอลักอริทึมประเภท Single 
learning และ Multiple learning  และทําการเพิ่มประสิทธิภาพการจําแนกด้วยวิธี Bagging และ 
Boosting 
 ผลจากการวิจยัพบวา่ทกุโมเดลท่ีสร้างขึน้ มีประสทิธิภาพในการจําแนกประเภทของโรคใน
ระดบั 80 % ขึน้ไป เม่ือไม่ลดคณุลกัษณะ และเม่ือเรียงค่าความถกูต้อง (Accuracy) แยกตาม
ประเภทของข้อมลูพบว่า กลุม่ข้อมลู Hypothyroid การสร้างโมเดลด้วยอลักอริทึม Decision Tree  
ให้ประสิทธิภาพดีท่ีสดุ 99.57%  กลุ่มข้อมลู Leukemia การสร้างโมเดลด้วยอลักอริทึม Naive 
Bayes กบั Support Vector Machine ให้ประสทิธิภาพดีท่ีสดุ 98.61%  กลุม่ข้อมลู Breast-w การ
สร้างโมเดลด้วยอลักอริทึม Support Vector Machine ให้ประสิทธิภาพดีท่ีสดุ  96.99%  กลุ่ม
ข้อมลู Lymphography การสร้างโมเดลด้วยอลักอริทึม Support Vector Machine ให้
ประสิทธิภาพดีท่ีสดุ 86.48% กลุม่ข้อมลู Hepatitis การสร้างโมเดลด้วยอลักอริทึม Radial Basis 
Function กบั  K-Nearest Neighbor ให้ประสิทธิภาพดีท่ีสดุ 85.80% กลุม่ข้อมลู Heart-c การ
สร้างโมเดลด้วยอลักอริทึม Support Vector Machine ให้ประสิทธิภาพดีท่ีสดุ  84.15% กลุ่ม
ข้อมลู Heart-statlog การสร้างโมเดลด้วยอลักอริทึม  Radial Basis Function กบั Support 
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Vector Machine ให้ประสิทธิภาพดีท่ีสดุ 84.07% ตามลําดบั ซึ่งการสร้างโมเดลดงักล่าวมี
คณุภาพในระดบัท่ียอมรับได้ และสามารถนําไปพฒันาเป็นซอฟต์แวร์ในการวินิจฉยัโรคอตัโนมตัไิด้ 
 การเพิ่มประสทิธิภาพด้วยวิธี Multiple Learning ด้วยอลักอริทมึ Bagging และ Boosting 
ส่งผลให้ค่าความถกูต้องเพิ่มขึน้เฉพาะบางกลุ่มข้อมลูเท่านัน้ โดยมีข้อสงัเกตว่าสดัส่วนของกลุ่ม
ตวัอย่างในแต่ละคลาสจะต้องมีปริมาณใกล้เคียงกนัหรือเท่ากนั กรณีท่ีการกระจายของของกลุ่ม
ตวัอย่างในแตล่ะคลาส มีสดัสว่นท่ีแตกตา่งกนัมาก สง่ผลให้เทคนิค Bagging และ Boosting ไม่
ช่วยเพิ่มประสทิธิภาพการจําแนกข้อมลู  
 การลดคณุลกัษณะด้วยวิธี Correlation-based Feature Subset Selection (CFS) และ
วิธี Feature selection method based on correlation measure and relevance & 
redundancy analysis (FCBF) สง่ผลให้ประสิทธิภาพความถกูต้อง (Accuracy)   ในการจําแนก
ประเภทของโรคใกล้เคียงกบัการไม่ลดคณุลกัษณะ แตก่ารลดมิติของข้อมลูดงักลา่วทําให้ประหยดั
ทรัพยากรของระบบคอมพิวเตอร์และระยะเวลาในการเรียนรู้เพ่ือสร้างโมเดลได้เป็นอยา่งดี 
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